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RESUMO

As redes sociais digitais tornaram-se centrais na comunicagdo politica
contemporanea, especialmente no uso estratégico de imagens para mobilizagao,
construcdo de imagem e engajamento eleitoral. Nesse contexto, este trabalho
investiga como elementos visuais sdo empregados nas campanhas presidenciais
brasileiras de 2022, por meio de uma analise comparativa das postagens de Jair
Bolsonaro e Luiz Inacio Lula da Silva no Facebook e no Instagram. A pesquisa
utiliza técnicas de visdo computacional, métodos de agrupamento néo
supervisionado e testes estatisticos para identificar padrées visuais recorrentes
(clusters) e avaliar sua associagao com métricas de engajamento normalizadas. Os
resultados indicam que os padrdes visuais variam conforme a plataforma, embora
apresentem estruturas semelhantes entre os candidatos. No Facebook, observa-se
uma organizagao mais concentrada e binaria, associada a mobilizagdo recorrente e
a comunicacgao informativa, enquanto o Instagram favorece estratégias visuais mais
fragmentadas e simbdlicas, com maior potencial de engajamento. Os testes
estatisticos demonstram associagbes significativas entre determinados clusters
visuais e niveis de engajamento, especialmente em conteudos que envolvem
interagcdes humanas diretas, como multidées e close-ups do candidato, sem permitir
inferéncias causais. A analise comparativa revela ainda que, embora ambos
adaptem suas estratégias a logica das plataformas, emergem diferengas no plano
simbdlico, refletindo narrativas visuais distintas. Ao integrar visdo computacional e
métodos quantitativos, o estudo contribui para a literatura sobre comunicagao
politica digital ao oferecer abordagem replicavel para analise de estratégias visuais
em diferentes ecossistemas de midia social.

Palavras-chave: Comunicagao politica; Redes sociais; Estratégias visuais; Visao
computacional; Engajamento.



ABSTRACT

Digital social media have become central to contemporary political
communication, particularly in the strategic use of images for mobilization, image
construction, and electoral engagement. Within this context, this study investigates
how visual elements were employed in the 2022 Brazilian presidential campaigns
through a comparative analysis of posts published by Jair Bolsonaro and Luiz Inacio
Lula da Silva on Facebook and Instagram. The research applies computer vision
techniques, unsupervised clustering methods, and statistical tests to identify
recurring visual patterns (clusters) and examine their association with normalized
engagement metrics. The findings indicate that visual patterns vary according to
platform, although similar structural dynamics emerge across candidates. On
Facebook, communication tends to be more concentrated and binary, associated
with recurring mobilization and informational content, whereas Instagram favors more
fragmented and symbolic visual strategies with greater engagement potential.
Statistical tests reveal significant associations between specific visual clusters and
engagement levels, particularly in content involving direct human interaction, such as
crowds and candidate close-ups, without supporting causal inference. The
comparative analysis further suggests that, while both candidates adapt their
strategies to platform logic, symbolic differences persist, reflecting distinct visual
narratives. By integrating computer vision and quantitative methods, this study
contributes to the literature on digital political communication by proposing a
replicable framework for analyzing visual strategies across social media ecosystems.

Keywords: Political communication; Social media; Visual strategies; Computer vision;
Engagement.
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INTRODUCAO

A ascensdo das redes sociais vem transformando a maneira como o
marketing politico se apresenta, deslocando o ponto focal das campanhas da
televisdo para as telas dos smartphones e consolidando o que (CHADWICK, 2017)
chama de sistema hibrido de midia. Nesse sistema, a campanha acontece
simultaneamente na televisdo e na internet, com conteudos que circulam entre
esses dois sistemas de transmissdo e moldam a opinido publica de forma integrada.
Neste ecossistema digital, a comunicagao tornou-se majoritariamente visual, sendo
o compartiihamento de imagens parte integrante da experiéncia social online
(RUSSMANN; SVENSSON, 2017). No entanto, cada plataforma de midia social
possui gramaticas visuais e algoritmos distintos, o que obriga as campanhas a
adaptarem suas estratégias estéticas para diferentes publicos, como os do
Facebook e Instagram (BOSSETA, 2018).

A eleigao presidencial nos Estados Unidos em 2008 apresentou um ponto
de inflexdo nas estratégias de campanha politica, ao evidenciar o crescimento da
Internet como meio de comunicagcdo e engajamento eleitoral. A vitéria de Barack
Obama contribuiu para destacar o potencial das plataformas na mobilizagao politica
contemporanea (PENTEADO, 2012).

No entanto, enquanto técnicas de analise de texto avancaram de forma
significativa, a andlise de elementos visuais em larga escala continua sendo um
desafio metodolégico, dada a complexidade de processar o conteudo nao
estruturado das imagens (CASAS; WILLIAN, 2019). A literatura existente muitas
vezes foca em uma unica plataforma ou em analises manuais limitadas, deixando
uma lacuna sobre como estratégias visuais performam quando comparadas em
diferentes ecossistemas digitais simultaneamente (BRITO; SILVA FILHO;
ADEODATO, 2024).

Neste contexto, este trabalho estende a metodologia proposta por Santana et
al. (2024) que combina visdo computacional e algoritmo de agrupamento do
aprendizado de maquina nao supervisionado, para aplicar em um cenario de maior
complexidade e escopo. Diferente do estudo original, que focou na validagao
técnica, demonstrando que € possivel agrupar imagens de redes sociais de forma
automatica. Esta pesquisa avangca a partir desse ponto e propde investigar o
fendbmeno multiplataforma, para entender como os mesmos atores politicos (Lula e
Bolsonaro) modulam suas estratégias visuais entre Facebook e Instagram, uma
abordagem comparativa ainda incipiente na literatura, propondo uma abordagem
comparativa baseada no engajamento normalizado. Para isso, apresentamos aqui
uma meétrica de "quantidade de curtidas normalizadas’que serve como base comum
de comparagao entre plataformas com escalas de usuarios distintas, permitindo
identificar onde sua estratégia visual € mais eficiente e consistente.
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Para guiar esta investigacao, definiram-se as seguintes questdes de pesquisa
(RQs):

° RQ1: Quais sao os padrbes visuais (clusters) predominantes nas
campanhas presidenciais de 20227

° RQ2: Existe correlacdo estatistica entre os clusters visuais
identificados e o engajamento (curtidas) em cada plataforma?

° RQ3: Quais séo as similaridades e diferengas nas estratégias visuais
entre os candidatos antagénicos (Lula vs. Bolsonaro)?

° RQ4: Como a estratégia visual de um mesmo candidato varia entre o

Facebook e o Instagram?

TRABALHOS RELACIONADOS

As redes sociais digitais consolidaram-se como ambientes centrais da
comunicacgao politica contemporanea, especialmente pelo papel estratégico das
imagens na construgdo de identidade, mobilizagdo e engajamento eleitoral. Estudos
recentes tém investigado padrbes visuais em campanhas digitais, com foco
particular no Instagram. Lima-Santos et al. (2024), por exemplo, analisam postagens
politicas nessa plataforma e identificam forte personalizacdo das imagens, uso
recorrente de close-ups e presenca do candidato como elemento central de
engajamento, sobretudo em contextos polarizados. O estudo enfatiza métricas de
interagdo, mas né&o realiza comparagao entre plataformas nem emprega métodos
automatizados de detecgao visual.

De forma complementar, Gurung e Agarwal (2025) exploram o papel de
elementos simbalicos e culturais nas imagens politicas, demonstrando que simbolos
nacionais, cores partidarias e referéncias identitarias influenciam significativamente
o0 engajamento. Embora avancem na dimensao simbdlica da analise, os autores
baseiam-se majoritariamente em categorizacdo manual, o que limita a
escalabilidade e pode introduzir viés interpretativo.

Lacuna identificada: predominadncia de analise centradas em uma unica
plataforma e dependéncia de classificagdo manual.

Pesquisas mais recentes destacam a necessidade de integrar multiplos
ambientes digitais para compreender como as estratégias politicas se adaptam as
diferentes arquiteturas das plataformas. Brito e Adeodato (2023) defendem que
padroes de engajamento variam significativamente entre redes, em razdo de suas
I6gicas algoritmicas e culturais distintas. Contudo, apesar da defesa tedrica da
abordagem comparativa, ainda sdo escassos estudos que operacionalizam analises
visuais sistematicas em multiplas plataformas simultaneamente.

Lacuna identificada: auséncia de analises empiricas robustas que comparem
visualmente candidatos em mais de uma rede social.

O processamento de grandes volumes de imagens tem levado pesquisadores
a incorporar técnicas de visdao computacional e aprendizado de maquina. Novelli,
Ruggiero e Solaroli (2025) propdéem um framework interdisciplinar que integra
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comunicagao politica, cultura visual e machine learning para analise automatizada
de imagens eleitorais no Facebook e Instagram. O estudo identifica padrbes
recorrentes e estratégias visuais de lideres politicos, avangando na automatizagao
do processo.

Santana et al. (2024) combinam APIs de reconhecimento de imagem com algoritmos
nao supervisionados para agrupar padrdes visuais automaticamente, porém
realizam a escolha dos clusters e reagrupamento deles manualmente. A abordagem
permite que categorias emergentes sejam derivadas da estrutura dos dados.

3.METODOLOGIA

Este trabalho baseia-se no framework metodolégico proposto por Santana et
al. (2024) para analise de elementos visuais em midias sociais. O fluxo de trabalho
original foi mantido em suas etapas fundamentais de extragao e processamento,
porém, foram introduzidas modificagbes significativas nas etapas de selegdo de
clusters e validagdo amostral, visando reduzir a subjetividade humana e aumentar a
representatividade estatistica conforme representado pela Figura 1. O processo
completo € descrito nas cinco etapas a seguir:

Google
Vision Api

/N

Pré-

Dados processamento ———  Clusters —— Te%':elS
& Normalizagio Estatisticos

Figura 1: Representagao do fluxo metodolégico.
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3.1.Coleta e Pré-processamento de Dados

Nesta etapa, adotou-se integralmente o conjunto de dados estruturados por
Santana et al. (2024). Para contextualizar a origem desse dataset, a coleta original
foi realizada por meio da AP/ (Interface de Programacao de Aplicacbes) da meta,
capturando postagens publicas dos perfis oficiais dos candidatos Luiz Inacio Lula da
Silva e Jair Bolsonaro. O corpus abrange as plataformas Facebook e Instagram
durante o periodo oficial da campanha eleitoral de 2022 (agosto a outubro), incluindo
metadados de engajamento, textos e, crucialmente para este trabalho, as imagens
das publicagdes..

3.2.Extracao de Elementos Visuais

Na identificacdo de objetos nas imagens utilizou-se um modelo pré-treinado
de reconhecimento de imagens, Google Cloud Vision API, utilizada para extrair
caracteristicas visuais em cada imagem, de forma semelhante a abordagem
adotada por Philp, Jacobson e Pancer (2022). Para ilustrar a granularidade da
ferramenta, a Figura 2 apresenta dois casos distintos de rotulagem. Na imagem a
esquerda (1a), que retrata um evento de campanha, a API priorizou o contexto de
aglomeracgao, retornando tags como Crowd, People e Community.

Ja na imagem a direita (1b), o enquadramento em close-up fez com que o
algoritmo focasse em caracteristicas fisicas e acessoérios, gerando rotulos
descritivos como Chin (Queixo), Forehead (Testa) e Dress Shirt (Camisa Social).
Essa distingdo é fundamental para entender como a visdo computacional categoriza
'Mobilizagao' versus 'Figura do Lider'.

Sao enviadas imagens das postagens das redes sociais para APl. O Google
Cloud Vision Api retorna um conjunto de objetos detectados em cada imagem,
acompanhados de um valor de confianga associado a cada detecgao. Esses objetos
sdo representados por tags, definidas neste trabalho como rétulos textuais que
descrevem elementos visuais presentes na imagem (por exemplo, Tie, Joy, Person),
sendo referidas como "marcas’ou "marcacgoes”.

Dado o carater hibrido das plataformas analisadas, que intercalam imagens
estaticas e videos (ex: Reels), estabeleceu-se um protocolo unificado de analise
visual estatica. Para todas as publicacbes em formato de video, a extracdo de
caracteristicas via Google Cloud Vision API foi realizada exclusivamente sobre a
miniatura de capa (thumbnail) ou o quadro estatico de referéncia da postagem.

Essa decisdo metodoldgica foi adotada para permitir a comparabilidade direta
entre todos os tipos de publicacdo sob o0s mesmos critérios semanticos
(composigédo, objetos e reconhecimento facial), isolando a estratégia visual da
dimenséao temporal (movimento e audio).
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Figura 2: Exemplo de processamento visual via Google Cloud Vision
APl. (a) Cena de mobilizagdo identificada com tags de contexto
coletivo; (b) Close-up identificado com tags de atributos faciais e
vestimenta. Fonte: Elaborado pelo autor com dados de Santana et al.
(2024).

Foi aplicado um filtro de confianca por quartis proposto por Santana et al.
(2024) para remocéo de ruidos. Por exemplo, uma postagem contendo a imagem de
um prato de comida pode gerar tags como food(0,92), plate (0,88) e table (0,81), em
gue os valores indicam o grau de confianca atribuido pela AP/ a cada identificagcao.
O filtro de confianga por quartis consiste na remogédo de tfags associadas aos
menores niveis de confianga retornados pela API. Inicialmente, os valores de
confianga atribuidos a todas as tags sao ordenados, permitindo o calculo de primeiro
quartil, que representa o limite inferior correspondente aos 25% menores valores de
confianga. Em seguida, sdo descartadas as tags cujo valor de confianca seja inferior
ou igual a esse quartil, mantendo-se apenas aquelas pertencentes aos 75%
superiores. Esse procedimento tem o objetivo de reduzir ruidos e aumentar a
confiabilidade das marcacdes utilizadas nas analises posteriores.

3.3.Agrupamento Estatistico e Selegcao Automatica

Para o agrupamento das tags, optou-se pelo algoritmo K-Means. Essa
escolha justifica-se, primeiramente, pela consisténcia metodoldgica com o trabalho
de Santana et al. (2024), estudo base que estruturou o dataset utilizado, garantindo
assim a comparabilidade dos achados. Adicionalmente, o K-Means apresenta alta
eficiéncia no processamento de matrizes de sobreposicdo (mapas de afinidade
visual), permitindo a identificacdo clara de centréides que representam os temas
visuais dominantes (ex: 'Céu' e 'Nuvem' agrupados no mesmo contexto), facilitando
a interpretagdo semantica dos grupos formados.

Diferentemente da abordagem original, que sugere uma escolha manual do
numero de clusters, este trabalho implementou uma selegao automatizada baseada
no Silhouette Score. Esta métrica avalia a qualidade da particado medindo o equilibrio
entre dois fatores: a coesdo (0 quao similares os itens sdo dentro do seu proprio
grupo) e a separagao (o quao distintos eles sdo em relagdao aos outros grupos). O
algoritmo testou iterativamente configuracdes de k=2 a k=10, selecionando a
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estrutura que maximizou esse coeficiente, garantindo matematicamente que os
grupos formados fossem compactos internamente e bem distantes entre si,
eliminando o viés de interpretagcao do pesquisador.

3.4.Caracterizagcao Semantica com Amostragem Probabilistica

A etapa de validagao visual, originalmente descrita como uma inspegao
qualitativa livre, foi reestruturada para garantir rigor estatistico. A Férmula de
Cochran foi escolhida por ser amplamente utilizada para estimativas amostrais em
populagdes finitas e desconhecidas (com nivel de confianga de 95% e margem de
erro de 5%) para determinar o tamanho da amostra de imagens a ser auditada em
cada cluster. I1sso assegura que a caracterizagdo semantica da populagdo dos
grupos (ex: definir o Cluster 0 como 'Multidao') seja representativa da populagao
total de imagens, e ndo fruto de uma selegéo aleatéria enviesada.

Para determinar o tamanho da amostra visualmente inspecionada dentro de
cada cluster, utilizou-se a Férmula de Cochran para populagdes finitas. O calculo
seguiu duas etapas. Primeiramente, obteve-se o tamanho amostral para uma
populacao infinita (n-0) através da Equacgao (1):

729 (1 — (1)
n = p (2 12
0 e

Onde:

e 7: Escore-Z para o nivel de confianga de 95% (Z = 1,96).

e p: Proporgdo esperada da populagdo. Adotou-se p = 0,5 (50%) para
maximizar a variabilidade e garantir a amostra mais conservadora possivel.

e ¢: Margem de erro admitida de 5% (e = 0,05).

Desta forma, garantiu-se que a analise qualitativa das imagens possuisse
representatividade estatistica para inferir os padrées do grupo todo.

3.5.Analise Comparativa Multiplataforma

Embora o engajamento nas redes sociais seja um conceito multidimensional,
composto por diversas métricas como comentarios, compartilhamentos,
salvamentos e reagoes, este trabalho optou por isolar as curtidas (likes) como proxy
principal de desempenho visual. Essa escolha metodoldgica justifica-se por trés
fatores: (1) a consisténcia transversal, visto que as curtidas sdo a uUnica métrica
universalmente presente e comparavel entre Facebook e Instagram; (2) a natureza
do sinal, pois enquanto comentarios podem carregar sentimentos negativos (criticas
ou ataques), a curtida representa um sinal inequivoco de aprovagéo ou afinidade; e
(3) o baixo atrito de interagao, sendo a resposta mais rapida e instintiva ao estimulo
de uma imagem.
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No entanto, comparar o niumero bruto de curtidas entre plataformas diferentes
seria impreciso, dadas as discrepancias nas bases de seguidores e nos algoritmos
de entrega de cada rede. Para mitigar esse viés e viabilizar uma analise comparativa
de eficiéncia estratégica, aplicou-se uma normalizagdo Min-Max em cada dataset.
Essa técnica estabelece os valores absolutos para um indice entre 0 e 1, onde 1
representa o potencial maximo de viralizagao atingido pelo candidato naquela rede
especifica.

A métrica de Engajamento Normalizado (En) € definida por:

(2)
E L—L

n= min
L —L
max min

Onde:
° E E o engajamento normalizado (o resultado varia de 0 a 1)
° LE o numero de curtidas brutas da postagem (Likes).
° LminE 0 menor numero de curtidas encontrado em toda a rede daquele
candidato (o piso).
° LmaxE o0 maior numero de curtidas encontrado em toda a rede daquele

candidato (o teto/viralizagdo maxima)

4.EXPERIMENTOS E RESULTADOS

Os experimentos seguiram os passos da metodologia apresentada na Secéo
2. O dataset compreende o periodo eleitoral de 2022 (30/06/2022 a 29/10/2022),
totalizando 121 dias de monitoramento e 3019 publicacbes analisadas, distribuidas
da seguinte forma:

° Lula 525 publicagdes no Instagram e 1142 no Facebook.
° Bolsonaro 507 no Instagram e 845 no Facebook.

Inicialmente, as publicagdes receberam um total de 49.296 marcagdes (tags)
via Google Vision API, com uma média de 16,3 tags por postagens, proveniente de
um vocabulario de 3.363 termos unicos. Apds o pré-processamento, foram
removidas as tags com confianga inferior a 0,74 (primeiro quartil), reduzindo o
conjunto para 29.152 marcagdes e 715 termos unicos, com média ajustada de 9,7
tags por publicagao.
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Analise de Frequéncia

A analise de frequéncia revelou um padrao consistente em todos os perfis
analisados, com predominancia de tags de baixa recorréncia e um pequeno conjunto
de termos frequentes.

No Facebook de Lula, 31,4% das tags ocorreram apenas uma vez, enquanto
apenas 6,2% ultrapassaram 100 ocorréncias. No Instagram, observou-se
comportamento similar, com 35,1% das tags aparecendo uma Unica vez e apenas
2,9% acima de 100 ocorréncias. As Tabelas 1 e 2 e as Figuras 2 e 4 apresentam as
tags mais frequentes e suas representacodes visuais.

Das 465 tags diferentes identificadas no perfil do Facebook de Lula em 1142
posts, 146 tags (31,4%) apareceram apenas um vez; 185 tags (39,8%) apareceram
entre 2 e 10 vezes; 105 tags (22,6%) apareceram entre 11 e 100 vezes; e apenas
(6,2%) apareceram mais de 100 vezes.

A Tabela 1 apresenta o numero e de postagens com tags mais usadas e a Figura 2
mostra uma nuvem de palavras do perfil de Lula no Facebook.

A distribuicdo das tags sugere uma estratégia visual centrada na
humanizagao e na mobilizagdo, conforme ilustrado na Figura 3. A alta incidéncia de
Smile, Happy e Person (Fig. 3-a) indica a constru¢do de uma imagem positiva e
carismatica, enquanto Crowd e People (Fig. 3-b) sugerem uma narrativa de apoio
popular. Observa-se ainda uma distingdo entre plataformas: no Facebook, a alta
frequéncia da tag Font sugere o uso recorrente de imagens que contém textos com
uma estética publicitaria (Fig. 3-c), enquanto no Instagram ha maior priorizagéo de
fotografias, embora o texto continue presente.

ACESSE, PARTICIPE
E SEJA TAMBEM
UM POUCO LULA

A \

programajuntospelobrasil.com.br

Figura 3: Exemplos das categorias visuais predominantes identificadas pelo
algoritmo. (a) Estratégia de Humanizagao (tags: Smile, Happy); (b) Estratégia
de Mobilizagao (tags: Crowd, People); (c) Estratégia Informativa (tags: Font,
Text).
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Nos perfis de Bolsonaro, padrées similares de distribuicado foram observados.
No Facebook, apenas 3,9% das tags ultrapassaram 100 ocorréncias, enquanto no
Instagram esse percentual caiu para 1,4%. As Tabelas 3 e 4 e as Figuras 6 e 7
sintetizam os termos identificados.

A estratégia visual de Bolsonaro sugere a imagem de um politico em trajes
formais e apoio coletivo. Tags como Person, Suit e Tie sao recorrentes,
especialmente no Instagram, sugerindo uma apresentagao formal do candidato. No
Facebook, a combinagdo entre Crowd e Event sugere aparicdoes em eventos
grandes com publico extenso. No Instagram, a maior incidéncia de Font pode refletir
o uso frequente de conteudos reutilizados ou adaptados de outra plataforma.

Tabela 1. 20 tags mais usadas no perfil do Facebook Lula.

Tag Posts
Joy 58%
Person 56%
Font 49%
Event 38%
Gesture 34%
Smile 30%
Hat 23%
Happy 22%
Poster 17%
Product 16%
Blurred 16%
Crowd 15%
Suit 15%
Tie 14%
Beard 13%
Forehead 13%
Fan 12%
World 12%
Microphone | 12%
Sleeve 12%
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Figura 5: Distribuigcado de frequéncia das tags no perfil de Lula no Facebook.



Tabela 2. 20 tags mais usadas no perfil do Instagram Lula.

Tag Posts

Joy B67%

Person 57%

Smile 43%

Gesture 39%

Font 34%

Ewvent 29%

Happy 24%

Hat 24%

Product 21%

World 20%

Crowd 17 %

Sleeve 17 %

Fan 17 %

Forehead 16%

Beard 15%

Tie 15%

Facial expression 12%

Coat 12%

Blurred 12%

Suit 12%
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Tabela 3. 20 tags mais usadas no perfil do Facebook Bolsonaro.

Tag Posts
Person 57%
Hat 38%
Joy 37%
Event 36%
Sky 27%
Crowd 26%
Leisure 22%
Blurred 18%
Gesture 18%
Motor vehicle 18%
Fan 17%
Tree 17 %
Suit 16%
T-shirt 16%
Tie 15%
Font 14%
Cloud 14%
Vehicle 13%
Plant 12%
Tire 11%

Bluired
owd

Social _group __ Asphalt
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Entertainment
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Community
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‘Gestlre

Formal_wear Audio_equipment

Figura 7: Nuvem de palavras do perfil no Facebook de Bolsonaro.

Das 440 tags diferentes identificadas em 507 posts, 168 tags (38,2)
apareceram apenas uma vez; 172 tags (39,1%) aparecem entre 2 e 10 vezes; 94
tags (21,4%) apareceram entre 11 e 100 vezes; e (1,4%) das tags apareceram mais
de 100 vezes como mostra a figura 6.

A Tabela 4 apresenta o numero e de postagens com as 20 tags mais usadas
no Instagram e a Figura 9 mostra uma nuvem de palavras do perfil do Bolsonaro no
Instagram.
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Figura 8: Distribuicao de frequéncia das tags no perfil de Lula no Instagram.

Tabela 4. 20 tags mais usadas no perfil do Instagram

Bolsonaro.

Tag Posts
Person 50%
Joy 43%
Font 36%
Gesture 30%
Event 27%
Tie 26%
Collar 20%
Forehead 19%
Sleeve 19%
Dress shirt 18%
Hat 16%
Smile 15%
Blazer 15%
Suit 14%
Chin 14%
Microphone 14%
Blurred 13%
Spokesperson 12%
Screenshot 10%
Happy 10%

20
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4.2.Testes estatisticos e Engajamento

Os testes de Mann-Whitney U identificaram tags estatisticamente associadas
a diferencgas significativas de engajamento (p < 0,01) em todos os perfis.

No Facebook de Lula, 38 tags apresentaram impacto significativo, estando
presentes em 84,2% das 100 postagens de maior engajamento. Crowd destacou-se
positivamente, enquanto a tag Font apresentou associagao negativa. No Instagram,
15 tags foram significativas, com destaques positivo para Skyscraper e negativo,
novamente para Font.

Para Bolsonaro, 58 tags foram significativas no Facebook e 17 no Instagram,
revelando dindmicas distintas de engajamento. No Facebook, a tag Thumb (Polegar)
apresentou impacto positivo. Semanticamente, essa tfag captura o gesto
caracteristico do candidato (o 'joinha'), sugerindo que a reafirmag¢ao de sua marca
visual e identidade gestual gera conexao imediata com a base. Em contrapartida, a
tag Mode of transport (Meio de transporte) teve impacto negativo. Embora Bolsonaro
utilize veiculos em motociatas, essa tag geralmente denota imagens onde a
maquina ou o deslocamento sdo o foco principal, em detrimento da figura humana
do lider, o que tende a esfriar o engajamento emocional.

Ja no Instagram, a tag Official destacou-se positivamente. Este rotulo é
atribuido a figuras em trajes formais ou ambientes institucionais, indicando que,
nesta plataforma, a audiéncia valoriza a 'liturgia do cargo' e a autoridade
presidencial. Por outro lado, a tag Toddler (Crianga pequena/Bebé) apresentou
associagao negativa. Na pratica, essa tag identifica fotos do candidato proximo de
criangas. A rejeicdo a esse conteudo pode indicar uma dissonancia com o arquétipo
de 'homem forte' ou 'guerreiro’ cultivado pelo candidato, sugerindo que sua base
prefere imagens de forca e combate a cenas tradicionais de afeto paternal ou o
cliché politico de 'beijar bebés'.
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4.3.Anadlise de Agrupamento (Clustering)

A etapa de agrupamento utilizou exclusivamente as tags selecionadas apos o
pré-processamento e filtragem automatica. O processo de clusterizagao foi realizado
por meio de um algoritmo de aprendizado n&o supervisionado (K-Means), e o
nuamero ideal de clusters foi definido automaticamente com base no Silhouette
Score.

Para uma melhor compreensao foram atribuidas nomenclaturas ao clusters
compostos pela inicial do candidato inicial da rede social seguidas de letras
sequenciais para identificar cada cluster. Por exemplo, o cluster LF-A refere-se ao
cluster A de Lula no Facebook e o cluster LI-A refere-se ao cluster A de Lula no
Instagram.

4.3.1 Lula

No Facebook, a configuracdo com 2 clusters apresentou o melhor
desempenho matematico, a opcdo com 10 clusters, ficou proximo, como a 22 melhor
posicdo. O cluster LF-B (848 postagens), destacou-se com a maior média de
curtidas normalizadas (Média: 0,1047). Em contrapartida o cluster LF-A (1057
postagens) apresentou um desempenho inferior, com uma média (Média: 0,0936),
mesmo concentrando maior volume de postagens e apresentou menor dispersao,
indicando estabilidade editorial (Tabela 5, Figura 10). A caracterizagao semantica
dos clusters é apresentada na Tabela 6.

Tabela 5: Detalhamento quantitativo de postagens e média de engajamento

Cadigo |N'E Pnstagens| Média Engajamento | Desvio Padrio
LF-B 848 0,104704207665094 | 0,110596838532269
LF-A 1057 | 0,0936095528855251 | 0,106652445581501

Number of Clusters x Silhouette Score
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0.18

0.16

Silhouette

0.14
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T T T T T
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Cluster Size

Figura 10: Silhouette score para tamanho de cluster Facebook.
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Para atribuir significado aos padrbes matematicos identificados, procedeu-se
a inspecgao visual das amostras representativas de cada grupo. Na Tabela 6 é
apresentado o detalhamento da populacdo e o volume de amostras analisadas. A
analise visual e de tags permitiu rotular os grupos da seguinte forma:

° Cluster LF-A: O cluster informativo/texto com sua predominancia de
publica¢des contendo textos demonstragao de felicidade.

° Cluster LF-B: O cluster das multiddes, caracterizado por imagens em sua

maioria contendo campanhas em ruas.

Tabela 6: Apresenta o detalhamento da populagdao total e o volume de
amostras analisadas.

Cluster Populagao Amostra Cochran
LF-A 1170 290
LF-B 1559 309

No Instagram, a configuracdo de 5 clusters com apresentou o melhor
desempenho matematico, a opgdo com 6 clusters, ficou préximo, como a 22 melhor
(Figura 11). O cluster LI-D (18 postagens) obteve a maior média de curtidas
normalizadas (Média: 0,2324), embora com baixa frequéncia, caracterizando-se
como evento de viralizagdo pontual. O cluster LI-C (17 postagens) apresentou o
menor engajamento normalizado com uma média (Média: 0,0392), porém com baixa
dispersdo, indicando um padrdo mais estavel de desempenho (Desvio Padréo =
0,0368) em niveis reduzidos de interagdo. Os clusters LI-A, LI-B e LI-E concentram a
maior parte das postagens, funcionando como base editorial recorrente no perfil.
Entre eles, o cluster LI-B destacou-se por apresentar um equilibrio relativamente
maior entre volume e engajamento médio (Tabela 7).
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Figura 11: Silhouette score para tamanho de cluster Instagram.

Observa-se que os Clusters LI-A e LI-E sdo os que refletem melhor a
estratégia editorial da campanha no Instagram, compondo aproximadamente 77%
do volume total de publicagbes com (227 e 143 postagens respectivamente). Estes
grupos apresentam um desempenho similar e mediano (médias de 0,113 e 0,115
respectivamente), sugerindo que funcionam como conteudo de manutencédo de
presenca, mas sem alto potencial de viralizacao.

Em contraste, o Cluster LI-B apresenta caracteristicas que indicam um ponto
de equilibrio estratégico. Com uma média de engajamento de 0,164 (cerca de 45%
superior aos clusters LI-A e LI-E) e uma frequéncia relevante de postagens com 73
postagem, os dados sugerem que este grupo constitui o segmento de publicagdes
recorrentes com maior taxa de aprovagao pelo publico. Diferente do cluster LI-D,
que apesar da média superior (0,232) compdem apenas 3,7% da amostra, o cluster
LI-B demonstra ser o padrao visual que melhor concilia volume de publicagao e alto
engajamento. Para atribuir significado aos padrées matematicos identificados,
procedeu-se a inspecgao visual das amostras selecionadas via Férmula de Cochran
(Tabela 7).

Nomes descritivos dos clusters:

° Cluster LI-A : Cluster do carisma, onde o candidato aparece sorrindo.
° Cluster LI-B : Cluster do close, fotos de close e apoio de artistas
° Cluster LI-C: cluster de agendas politicas, exibo o candidato com outros

politicos.
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° Cluster LI-D: Cluster das multidoes

° Cluster LI-E: Cluster Informativo/Texto

Tabela 7:Apresenta o detalhamento da populacao total e o volume de
amostras analisadas.

Cluster Populagao Amostra Cochran
LI-A 143 105

LI-B 73 62

LI-C 17 17

LI-D 18 18

LI-E 227 143

Sintese Comparativa entre as redes sociais

A analise comparativa Facebook e Instagram sugere diferengas relevantes na
organizagao da estratégia visual de campanha de Lula. No Facebook, observa-se
uma configuragdo mais concentrada, estruturada principalmente em dois eixos
tematicos: a mobilizagdo de massa cluster LF-B, associada a imagens de multiddes,
e a comunicagao informativa cluster LF-A de carater textual. Esses dois padrdes
parecem organizar a maior parte da produgao visual da campanha nessa
plataforma. No Instagram observou-se uma estratégia mais diversificada, distribuida
em multiplos clusters que exploram diferentes dimensées da imagem publica do
candidato, como carisma, apoio social, agenda politica e validagdo simbdlica. Essa
maior fragmentacdo tematica sugere uma adaptacdo as dindmicas visuais e
narrativas especificas da plataforma.

Um ponto de divergéncia crucial esta na aplicagdo das imagens de
"Multidao". No Facebook, esse padrao visual aparece de forma recorrente e com
alta frequéncia, constituindo uma base editorial estavel e contribuindo para niveis
consistentes de engajamento. No Instagram, a mesma tematica ocorre com menor
regularidade, mas esta associada a picos de engajamento mais elevados, o que
indica que esse tipo de conteudo tende a funcionar como um evento de alto impacto,
ainda que pontual.

Em termos de eficiéncia de engajamento, os resultados indicam que o
Instagram apresentou um teto de desempenho superior, mesmo para clusters
associados ao conteudo rotineiro da campanha. Os grupos que concentram a maior
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parte das publicacbes nessa plataforma mantém médias de engajamento
normalizado comparaveis ou superiores as observadas nos clusters de melhor
desempenho do Facebook. Conforme ilustrado na Figura 12, essa diferenga se
manifesta mesmo quando consideradas apenas as médias gerais por plataforma,
sem distincdo entre tipos de conteudo. Em contraste, o Facebook caracteriza-se por
um volume elevado de postagens com desempenho individual mais moderado,

sugerindo uma estratégia orientada a manutencdo da presenca continua e a
disseminacao ampla de informacoes.

De forma geral, os resultados apontam que, enquanto o Facebook tende a
operar como um espaco de mobilizagdo continua e comunicagao informativa, o
Instagram se configura como um ambiente mais propicio a obtencdo de
engajamento relativo elevado, inclusive em conteudos de rotina, além de
potencializar episddios pontuais de viralizagao visual.

Desempenho Lula: Facebook vs Instagram
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Figura 12: Desempenho entre as redes relacionado a média de engajamento.

4.3.2 Bolsonaro

Para o Facebook, a analise também indicou que a configuragdo com 2
clusters obteve o melhor desempenho matematico, a op¢cdo com 3 clusters, ficou
préximo, como a 22 (Figura 11). O cluster BF-A (815 postagens), concentrou a maior
meédia de curtidas normalizadas (Média: 0,0893). Em contrapartida o cluster BF-B
(467 postagens) apresentou um desempenho inferior, com uma média de curtidas
normalizadas (Média: 0,0691) menor, ainda que com baixa disperséo (Tabela 8).
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Tabela 8: Detalhamento quantitativo de postagens e média de
engajamento

Codigo |Ni Pustagens| Média Engajamento | Desvio Padrio
BF-A 815 0,0893473958282208 | 0,0930987030071043
BF-B 467 | 0,0691237957173448 | 0,0737935506236874

Number of Clusters x Silhouette Score
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0.175 4
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Cluster Size

Figura 11: Silhouette score para tamanho de cluster Facebook.

Para atribuir significado aos padrbes matematicos identificados, procedeu-se
a inspecao visual das amostras selecionadas via Férmula de Cochran. Na Tabela 9
€ apresentado o detalhamento da populagao e o volume de amostras analisadas. A
analise permitiu rotular os grupos da seguinte forma:

° Cluster BF-A: Cluster de comicios e aglomeragdes, caracterizado por
imagens do candidato em meio a multidées e apoiadores capturando expressdes de
alegria e gestos de apoio e com trajes formais.

° Cluster BF-B: Cluster da motociata, onde as imagens dos postes em sua
maioria representam passeatas/motociatas.
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Tabela 9: Detalhamento da populagdo total e o volume de amostras
analisadas.

Cluster Populagao Amostra Cochran
BF-A 815 262
BF-B 467 212

No Instagram, a configuragdo de 5 clusters foi a que apresentou o melhor
desempenho matematico seguida pela de 3 clusters (Figura 12). O Cluster BI-A (125
postagens) apresentou maior média de curtidas normalizadas (Média = 0,1609),
enquanto que o Cluster BI-D (38 postagens) apresentou um desempenho inferior,
com a menor média de curtidas normalizadas (Média = 0,0607). Contudo,
apresentou a menor dispersao de dados (Desvio Padrao = 0,0680), apontando uma
estabilidade na recepcao desse tipo de conteudo pelo publico.

Number of Clusters x Silhouette Score
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Figura 12:Silhouette score para tamanho de cluster Instagram.

O Cluster BI-B (289 postagens) demonstra a estratégia principal do
candidato. A alta frequéncia combinada com um desempenho robusto (Média =
0,1343) sugere que este € o conteudo “seguro” que mantém a base engajada
diariamente.

Observa-se no Cluster BI-E (181 postagens) uma insisténcia editorial que néo
se traduz em engajamento proporcional. Apesar de representar uma grande fatia
das publicacdes, sua média de curtidas normalizadas é cerca de 41% inferior a do
Cluster BI-A, indicando um conteudo de “manutencao” ou de menor apelo visual. Por
fim, o Cluster BI-C (17 postagens) apresenta-se como residual. Sua baixa média de
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engajamento (0,0660) e escassez sugerem que se trata de publicagdes atipicas ou
experimentos visuais que néo ressoam com a audiéncia.

Para atribuir significado aos padrdes matematicos identificados, procedeu-se a
inspecao visual das amostras selecionadas via Férmula de Cochran. A tabela 10
apresenta o detalhamento da populagdo e o volume de amostras analisadas. A
analise permitiu rotular os grupos da seguinte forma:

° Cluster BI-A: Cluster do Close exibindo imagens de close do candidato
° Cluster BI-B:Cluster de entrevistas, imagens do candidato em entrevistas
° Cluster BI-C:Cluster do escritério, exibe imagens do candidato em escritorio

pessoal em casa

° Cluster BI-D: Cluster dos feitos as Imagens representam imagens de obras e
melhorias

° Cluster BI-E:Cluster Textual, possui em sua maioria imagens que contém
textos

Tabela 10:Apresenta o detalhamento da populagao total e o volume
de amostras analisadas.

Cluster Populacao Amostra
Cochran

BI-A 125 95

BI-B 289 166

BI-C 17 17

BI-D 38 35

BI-E 181 124

Sintese Comparativa de Estratégias Visuais

A analise comparativa revela uma dicotomia clara: o Facebook opera como
um canal de mobilizacdo de massa, enquanto o Instagram funciona como uma
vitrine de intimidade. Enquanto no Facebook a estratégia apresentou-se rigida e
institucional, polarizada de forma binaria entre demonstracdo de forca em
aglomeracgoes (Cluster BF-A - Comicios) e a mobilizagao motorizada (Cluster BF-B -
Motociata), no Instagram observou-se uma estratégia de diversificacdo e
pessoalidade, fragmentada em cinco eixos tematicos que explora nuances da figura



30

humana do candidato.

Um ponto de divergéncia crucial esta na aplicagao da figura do candidato. No
Facebook, o Cluster BF-B (Comicios/Aglomeragédo) constitui a regra editorial,
representando a maioria absoluta das postagens (815 posts) e atuando como o
principal motor de engajamento (Média: 0,0893). Neste cluster, embora o candidato
apareca frequentemente em trajes formais, o contexto visual predominante é o de
evento publico e multidao, validando a forga politica através do apoio popular. No
Instagram, a tematica puramente institucional de gabinete (Cluster BI-C) aparece
como um elemento residual e de baixa performance. A eficiéncia migra para a
conexao pessoal: o conteudo de rotina (Cluster BI-B - Entrevistas) atinge média
(0,1343) muito superior ao melhor desempenho do Facebook.

Falando em eficiéncia de engajamento, o Instagram demonstrou um potencial
significativamente superior ao do Facebook. Notou-se que o conteudo de rotina do
Instagram (Cluster BI-B - Entrevista), que possui alta frequéncia de publicagao,
atinge médias de engajamento normalizado (0,1343) superiores mesmo quando
comparadas ao melhor desempenho registrado no Facebook (0,0893). O Cluster de
maior impacto no Instagram (Cluster BI-A - Close-up) chega a ser 80% mais
eficiente que o topo do Facebook. Isso indica que o Instagram serviu como uma
plataforma de alta eficiéncia e engajamento, onde a exploragao da imagem pessoal
do candidato ( evidenciada pelo desempenho superior do Cluster BI-A)
correlaciona-se com métricas mais elevadas. Em contrapartida, o Facebook
caracterizou-se por um teto de engajamento mais limitado, sugerindo uma estratégia
voltada a demonstracdo de apoio popular massivo,, suportada pela predominancia
de clusters aglomeragdes, em contraste com o potencial de viralizagdo visual
observado na rede vizinha. A figura 13 mostra o desempenho das redes de acordo
com a média de engajamento normalizada.

Desempenho Bolsonaro: Facebook vs Instagram
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Figura 13: Desempenho entre as redes relacionado a média de engajamento.
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Sintese Comparativa Entre Candidatos

Os Resultados obtidos para os dois candidatos permite identificar padroes
relevantes de convergéncia estrutural.
Independente do espectro politico, ambos os candidatos apresentaram uma
estratégia binaria e polarizada no Facebook e uma estratégia diversificada no
Instagram.

Esse padréao sugere que a arquitetura das plataformas exerce influéncia
moldadora sobre o conteudo superior a ideologia do candidato.

Embora a estrutura seja similar, a gramatica visual que maximiza o
engajamento revela estratégias distintas entre os candidatos:

° No Facebook, Lula combina mobilizacdo coletiva e densidade informativa,
enquanto Bolsonaro concentra quase que de maneira exclusiva sua validagao visual
em eventos de massa. A analise das Top 100 postagens revelaram uma tatica
hibrida. Os dados mostram que 91% das publica¢gdes de maior sucesso combinam a
densidade informativa (Cluster LF-A, Média 0,0936) com a estética de mobilizacao
(Cluster LF-B, Média 0,1047). A imagem do candidato diluido no povo é o que valida
sua forga.

° Em contrapartida, para Bolsonaro, a estratégia € monolitica e concentrada na
aglomeragdo. O Cluster BF-A (Comicio/Aglomeragcao) nado apenas supera o
desempenho das (motociatas) cluster BF-B (Média 0,0893 vs 0,0691), como domina
absolutamente o topo do engajamento (presente em 97% das melhores postagens).
Os dados revelam que o motor de validacdo de Bolsonaro nesta rede é a
demonstragcao de forga popular em eventos de massa, onde a figura do lider (de
terno) é validada pela multiddo ao redor

° No Instagram, ambos dependem da figura humana, mas com dinamicas de
distribuicao distintas. O melhor desempenho de Bolsonaro depende fortemente de
entrevistas e close-ups (Cluster BI-B, presente em 77% do Top 100), sustentando
sua performance na interagao direta.

A Tabela 11 resume a analise dos 100 posts de maior engajamento evidenciando o
cluster dominante e o grau de concentracdo da estratégia para cada candidato em
cada rede.

Tabela 11: Analise de Estratégia e Concentracao (Top 100 posts)

Rede |Candidatn|MédlaTnp :lDD[Tetu]| Cluster Dominante |1centra;§n1

Facebook [Lula 0,370974901 LF-A (Informativo/Texto) 0,91
Instagram | Lula 0,334880147 |LI-E (Informativo,/Texto) 0,37
Instagram |Balsonaro 0,283439844 BI-B (Pessoal/Formal) 0,77
Facebook |Bolsonaro 0,282722935 BF-A (ComiciofAglomeraci 0,97
° Ja Lula apresenta um sucesso distribuido: suas melhores postagens variam

entre conteudo informativo, carisma e apoio de artistas. No entanto, ele atinge seu
apice viral com a "Multidao” (Cluster LI-D - Média 0,2324). Isso sugere que, para o
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Lula, a “prova social” (ver muita gente apoiando) funciona como um evento de
viralizagdo explosiva, enquanto para o eleitor de Bolsonaro, a conexao constante
com a figura do lider é a base da rotina.

Comparativo de Eficiéncia e Teto de Engajamento

Ao analisarmos os dados normalizados, a campanha visual de Lula
demonstrou um teto de viralizagdo superior ao de Bolsonaro.

° No Instagram: O melhor cluster de Lula (Cluster LI-D - Multidées) atingiu uma
meédia de 0,2324, superando em 44% o melhor cluster de Bolsonaro (Cluster BI-A
Close-up), que obteve média de 0,1609.

° No Facebook: A vantagem se mantém, embora menor. O melhor cenario de
Lula (Cluster LF-B - Mobilizagao/Eventos) atingiu uma média de 0,1047, superando
o melhor cenario de Bolsonaro (Cluster BF-A - Comicio/Aglomeracao), que registrou
média de 0,0893, em aproximadamente 17%.

Essa analise sugere que, visualmente, a estratégia de Lula conseguiu “furar a
bolha” com mais eficacia, atingindo picos de engajamento mais altos através de
imagens de grande impacto coletivo. Por outro lado, a estratégia de Bolsonaro focou
na manutencdo de uma base fiel através da demonstracdo de forga popular
(comicios) e conexao direta (close-ups), resultando em um teto de viralizagcdo mais
baixos nas imagens estaticas, porém com alta consisténcia de engajamento.

Desempenho Geral: Facebook vs Instagram

0-14 Candidato

mmm Bolsonaro

0.124
. Lula 0.122

0.12

0.099

0.10

Média de Engajamento Normalizado (Geral)

Facebook Instagram

0.082
0.08
0.06
0.04
0.02
0.00

Figura 14: Desempenho Geral Lula vs. Bolsonaro
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Eficiéncia Maxima de Engajamento (Melhor Cluster por Rede)
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Lula (Instagram) Bolsonaro (Instagram) Lula (Facebook) Bolsonaro (Facebook)

Figura 12: Desempenho Geral Lula vs. Bolsonaro.

4.4.Sintese dos Resultados e Respostas as Perguntas de Pesquisa

Em relacdo a “RQ1 Quais sdo os padrdes visuais (clusters) predominantes nas
campanhas presidenciais de 2022”, os resultados mostram que os padrdes variam
conforme a plataforma, mas mantém uma estrutura semelhante entre os candidatos.
No Facebook, observou-se uma organizagcdo mais concentrada, com clusters
associados a mobilizagdo coletiva e a comunicagédo informativa. No Instagram,
emergiu uma estrutura mais fragmentada, com multiplos clusters explorando
diferentes dimensdes da imagem politica, como proximidade emocional, carisma
pessoal e validagao social conforme apresentado na Figura 13.
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Figura 13: Apresenta os padroes predominantes.

A “RQ2 Existe correlagdo estatistica entre os clusters visuais identificados e o
engajamento (curtidas) em cada plataforma", foi respondida por meio de testes
estatisticos que demonstraram diferencas significativas entre clusters de maior e
menor desempenho (p < 0,01). Postagens associadas a elementos visuais como
multiddes e close-ups do candidato apresentaram médias de engajamento
normalizado superiores, enquanto imagens com forte presenca de texto ou carater
publicitario tendem a desempenhos inferiores. Esses resultados reforcam a
existéncia de uma associagao estatistica consistente entre composi¢cao visual e

engajamento, ainda que sem implicar causalidade direta, apresentados na Figura
14.
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RQ2: Eficiéncia de Engajamento por Cluster Visual (Comparativo)
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Figura 14: Correlagoes estatisticas entre clusters.

Quanto a “RQ3 Quais sao as similaridades e diferengas nas estratégias visuais entre
os candidatos antagébnicos (Lula vs. Bolsonaro), Observou-se certa diferenga entre
os candidatos, enquanto os top 100 posts de Lula estdo distribuidos em dois
clusters, Bolsonaro manteve-se concentrado em apenas um cluster e sua
similaridades estdo entre as tags identificadas com porcentagem préximas
Conforme Figura 15.

RQ3: Grau de Concentragéo da Estratégia (Top 100 Posts)
RQ3 ario Visual Ci

79%
53
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3,
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Bolsonaro (Insta) 0

Lula (Face)

Figura 15: Similaridades e diferengas.

Por fim, a “RQ4 Como a estratégia visual de um mesmo candidato varia entre o
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Facebook e o Instagram”, evidenciou que as plataformas desempenham papéis
comunicacionais distintos. O Facebook funciona como um espago de mobilizagao
recorrente e manutencdo da base, com estratégias visuais mais padronizadas e
desempenho relativamente estdvel com uma estrutura binaria. O Instagram, por
outro lado, privilegia a construgdo de imagem, a conexao emocional e a viralizagao,
apresentando picos de engajamento significativamente superiores, especialmente
em conteudos de alta carga simbdlica com uma estrutura mais fragmentada como
apresentado na Figura 16.

RQ1: Convergéncia Arquitetural (A Plataforma Molda a Estrutura)

Rede
B Facebook
B |nstagram

5 5

(Fragmentada) (Fragmentada)

2
(Binaria)

2
(Binaria)

Numero de Clusters Identificados
w

Lula Bolsonaro
Candidato

Figura 16: Estratégia visual.

4.5.Consideracgoes Finais do Capitulo

Este capitulo apresentou os resultados da pesquisa, a partir da aplicacéo de
técnicas de visdo computacional, testes estatisticos e aprendizado nao
supervisionado sobre publicacbes de campanhas presidenciais nas plataformas
Facebook e Instagram durante o periodo eleitoral de 2022. Os experimentos
seguiram a metodologia proposta, permitindo analisar padrbes visuais que podem
ter influéncia no engajamento de forma sistematica e comparavel.

A analise de frequéncia das tags evidenciou um padrao comum aos perfis
analisados, a predominancia de um grande numero de termos de baixa recorréncia
combinada a um conjunto restrito de tags altamente frequentes. Esse
comportamento sugere estratégias compostas por uma base recorrente de
elementos visuais, com variagbes que ampliam o repertério semantico das
campanhas. Observou-se ainda que a distribuicdo das tags varia conforme
plataforma, indicando diferentes formas de exploragdo visual no Facebook e no
Instagram.
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Os testes de Mann-Whitney U permitiram identificar conjuntos de tags
associados a diferencas significativas de engajamento em todos os perfis
analisados. Esses resultados indicam que determinadas caracteristicas visuais
apresentam associagao consistente com maior ou menor desempenho. Contudo,
por se tratar de uma analise observacional, tais associa¢gdes nao implicam relagao
causal direta, apenas evidenciam padrdes recorrentes de correlagdo entre escolhas
visuais e niveis de engajamento.

A etapa de clusterizagdo, conduzida por meio de algoritmo de aprendizado
ndo supervisionado (K-means) e validada pelo Silhouette Score, revelou estruturas
distintas entre as plataformas. No Facebook, observou-se uma organizacdo mais
concentrada e binaria dos conteudos, enquanto no Instagram surge uma
fragmentacao de tematica maior, distribuida em multiplos clusters. Esse padrao foi
consistente entre os dois candidatos, sugerindo que a arquitetura das plataformas
exerce influéncia significativa na forma como as estratégias visuais sao organizadas.

A analise comparativa intra e inter plataformas mostrou que conteudos
associados a mobilizacao coletiva tendem a desempenhar papéis distintos conforme
o ambiente digital. No Facebook, esses conteudos aparecem como base editorial
recorrente, associada a manutencdo de niveis estaveis de engajamento. No
Instagram, por outro lado, a mobilizagédo coletiva ocorre com menor frequéncia, mas
esta associada a picos de engajamento, caracterizando eventos pontuais de
viralizagdo. Em paralelo, conteudos de carater mais pessoal e cotidiano
demonstraram maior relevancia para a sustentacdo do engajamento recorrente,
especialmente nessa plataforma.

Quando comparados os candidatos, os resultados sugerem convergéncia
estrutural, mas divergéncia semantica. Embora ambos adotam estratégias
semelhantes na organizagdo do conteudo em funcdo das plataformas, as
configuragbes visuais que maximizam o engajamento diferem em termos de
concentracdo, diversidade e teto de desempenho. Essas diferencas evidenciam
abordagens distintas de validacdo simbdlica e comunicagdo visual, ainda que
inseridas em arquiteturas digitais semelhantes.

Dessa forma, os resultados apresentados neste capitulo permitem responder
as questdes de pesquisa propostas, fornecendo evidéncias empiricas sobre como
estratégias visuais politicas se estruturam, variam e performance em ambientes
digitais distintos.
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5.CONCLUSAO

Este trabalho investigou o papel dos elementos visuais na comunicagao politica
digital durante as eleigdes presidenciais brasileiras de 2022, a partir de uma analise
comparativa das postagens de Jair Bolsonaro e Luiz Inacio Lula da Silva no
Facebook e no Instagram. Para isso, foram empregadas técnicas de visao
computacional, estatistica inferencial e métodos de agrupamento néo
supervisionado, com o objetivo de identificar padrdes visuais recorrentes, avaliar sua
associagdo com meétricas de engajamento e compreender como tais estratégias
variam entre candidatos e plataformas.

A proposta metodoldgica buscou responder a quatro perguntas de pesquisa (RQs),
cobrindo desde a identificacdo de clusters visuais predominantes até a analise
comparativa entre candidatos e plataformas. Os resultados obtidos permitem afirmar
que todas as RQs foram contempladas pelas analises realizadas, respeitando os
limites do método adotado e sem incorrer em inferéncias causais indevidas.

De forma geral, os achados indicam que a arquitetura e a Iégica comunicacional das
plataformas exercem forte influéncia sobre a organizagcédo das estratégias visuais. O
Facebook apresentou estruturas mais concentradas e binarias, associadas a
mobilizagdo recorrente e a comunicagdo informativa, enquanto o Instagram
favoreceu estratégias visuais mais fragmentadas, simbdlicas e emocionalmente
carregadas, com maior potencial de engajamento.

5.1.Consideragoes Metodoldgicas e Limitagoes

Apesar do alcance e da robustez analitica da pesquisa, algumas limitagbes
metodoldgicas devem ser explicitadas.

A andlise concentrou-se exclusivamente no conteudo visual das postagens, nao
incorporando o texto associado as imagens nem elementos discursivos mais
amplos. Embora tenha sido possivel identificar a presenga de texto dentro das
imagens por meio de tags visuais, ndo foi realizada uma analise semantica ou de
sentimento do conteudo textual. Assim, ndo foi possivel avaliar interagdes entre o
apelo visual e o discurso verbal, o que pode influenciar significativamente o
engajamento politico.

Outra limitagao refere-se ao uso da Google Vision API como ferramenta de extragéao
de caracteristicas visuais. Embora essa abordagem permita uma analise escalavel,
replicavel e objetiva, o modelo utilizado é genérico e ndo treinado especificamente
para o contexto politico brasileiro. Dessa forma, simbolos, gestos ou nuances
culturais podem nao ser plenamente capturados, a menos que sejam visualmente
explicitos.

Além disso, a analise de videos foi restrita a miniaturas ou quadros estaticos, o que
limita a interpretacdo de conteudos audiovisuais dinamicos, especialmente
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relevantes no Instagram. A narrativa completa, o ritmo e a sequéncia de cenas,
aspectos centrais do video politico, ndo foram considerados.

No que diz respeito a estratégia de clusterizagdo, optou-se por uma abordagem
baseada em tags visuais, permitindo que uma mesma postagem estivesse
associada a multiplos clusters. Essa escolha favorece a captura da complexidade
visual, mas dificulta interpretagdes mais rigidas, como a associagao exclusiva de
cada postagem a um unico cluster. Abordagens alternativas poderiam impor
exclusividade ou utilizar outros algoritmos de agrupamento, produzindo resultados
potencialmente distintos.

Por fim, embora os testes estatisticos (Mann-Whitney U) tenham identificado
diferencgas significativas entre clusters de maior e menor desempenho, os resultados
indicam correlagbes estatisticas, ndo relagbes de causalidade. O engajamento
politico nas redes sociais € influenciado por multiplos fatores contextuais nao
controlados, como o histérico politico dos candidatos, eventos externos, conjuntura
econdmica e circulagao de narrativas em outros meios de comunicagao.

5.2.Contribui¢coes do Estudo

Este trabalho contribui para a literatura de comunicagdo politica digital ao
demonstrar o potencial da integracdo entre visdo computacional, métodos
estatisticos e agrupamento nao supervisionado na analise de estratégias visuais em
redes sociais. A normalizacdo das métricas de engajamento reduziu vieses
relacionadas ao crescimento orgénico das bases de seguidores, permitindo
comparagdes mais justas entre candidatos e plataformas.

Além disso, a analise comparativa entre Facebook e Instagram evidencia como a
arquitetura das plataformas molda praticas de comunicacdo distintas, oferecendo
subsidios tanto para pesquisas futuras quanto para profissionais envolvidos em
campanhas politicas e estratégias de comunicacéao digital.

5.3.Trabalhos Futuros

Como desdobramentos futuros, destaca-se a integragdo entre analise visual e
analise textual, permitindo o cruzamento entre imagem, discurso e sentimento. A
incorporagao da analise completa de videos também se mostra promissora, dada a
crescente centralidade desse formato nas campanhas politicas contemporaneas.

Do ponto de vista metodoldgico, trabalhos futuros podem explorar estratégias
alternativas de clusterizagdo, como a associagédo exclusiva de cada postagem a um
unico cluster ou a comparagado entre clusterizagdo baseada em imagens e
clusterizagdo baseada em tags ou texto. A aplicagdo da metodologia em outros
paises ou plataformas digitais pode ainda ampliar a capacidade de generalizagao
dos resultados e aprofundar a compreensdo sobre o papel das imagens na
comunicagao politica digital.
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